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RESUMO

Com o crescente volume de dados € um desafio cada vez maior encontrar informagbes que se desejam.
Neste contexto, agentes de recomendacao e técnicas de ranqueamento sdo considerados boas solugdes
para o problema da sobrecarga de informagédo.0Os xmls dos curriculos sdo extraidos. Logo em seguida os
dados séo selecionados, extraindo titulos de artigos de periddicos, trabalhos de anais, congressos e projetos
de pesquisa, apds o que indexamos todos os termos, totalizando e atribuindo um valor inteiro sequencial para
cada palavra. Isto totaliza mais de 307 mil curriculos e mais de 1 milhao de termos encontrados. Retiramos
entdo palavras menos significativas, como stopwords, aplicamos radicalizagdo (stemming) e extraimos o
radical da palavra. Ja ao gruparmos os termos iguais, totalizamos 68.417 radicais. Agora, cada especialista
€ representado por um vetor de tamanho 68.417, e cada valor é calculado por meio de TF-IDF, que leva
em conta a frequéncia do termo e o qudo comum ele é, valorizando mais o termo menos usado. Por fim,
esse dado é utilizado para treinar um Autoencoder e, decorréncia de uma entrada, ele é reduzido até 25
dimensoes, antes do que ele é ampliado novamente, com o objetivo de minimizar o erro de reconstrugéo. De
posse desses novos dados, podemos utilizar o mesmo Encoder para transformar consultas nesse espacgo de
25 dimensoes e, assim, computar a distancia entre os especialistas e a consulta.
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Uma estratégia para recomendacio de especialistas a partir de dados abertos disponiveis na Plataforma Lattes

A strategy for the recommendation of experts from open data available
on the Lattes platform

ABSTRACT

With the increasing volume of data, it is increasingly difficult to find the information you want. In this context,
recommendation agents and classification techniques are considered good solutions to the problem of
information overload. The xmls of the curricula are extracted. Shortly after, the data is selected, extracting titles
of articles from journals, anal works, congresses and research projects, after which we index all the terms,
totaling and assigning a sequential integer value for each word. This equals more than 307,000 resumes
and more than 1 million terms found. Then we eliminate less significant words, such as empty words, apply
derivations and extract the radical from the word. By grouping the equal terms, we total 68,417 radicals. Each
expert is now represented by a vector of size 68,417, and each value is calculated using TF-IDF, which takes
into account the frequency of the term and how common it is, giving more value to the less used term. Finally,
this data is used to train an Autoencoder and, as a result of an entry, it is reduced to 25 dimensions, before
which it is expanded again, to minimize the reconstruction error. With this new data, we can use the same
encoder to transform the queries in this 25-dimensional space and thus calculate the distance between the
experts and the query.
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Una estrategia para la recomendacion de expertos a partir de datos
abiertos disponibles en la plataforma Lattes

RESUMEN

Con el creciente volumen de datos, es cada vez mas dificil encontrar la informacion que desea. En este
contexto, los agentes de recomendacion y las técnicas de clasificacion se consideran buenas soluciones
para el problema de sobrecarga de informacion.Los xmls de los curriculos son extraidos. Poco después,
seleccionan-se los datos, extrayendo titulos de articulos de revistas, trabajos de anales, congresos y proyectos
de investigacion, después de lo cual indexamos todos los términos, totalizando y asignando un valor entero
secuencial para cada palabra. Esto equivale a mas de 307,000 hojas de vida y mas de 1 millén de términos
encontrados. Luego eliminamos palabras menos significativas, como palabras vacias, aplicamos derivaciones
y extraemos el radical de la palabra. Al agrupar los términos iguales, totalizamos 68,417 radicales. Cada
experto ahora esta representado por un vector de tamafio 68,417, y cada valor se calcula utilizando TF-IDF,
que tiene en cuenta la frecuencia del término y cuan comun es, dando mas valor al término menos utilizado.
Finalmente, estos datos se usan para entrenar un Autoencoder y, como resultado de una entrada, se reduce
a 25 dimensiones, antes de lo cual se amplia nuevamente, para minimizar el error de reconstruccién.Con
estos nuevos datos, podemos usar el mismo codificador para transformar las consultas en este espacio de 25
dimensiones y asi calcular la distancia entre los expertos y la consulta.
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